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OBJETIVOS

Al finalizar el curso el estudiante debera estar en capacidad de manejar y aplicar conceptos necesarios en el

estudio de técnicas econométricas de uso comun actualmente, como son los Sistemas de Ecuaciones
Simultaneas, Series de Tiempo Univariadas y Cointegracién Uniecuacional.

METODOLOGIA DE TRABAJO
Exposiciones magistrales, en ocasiones asistidas por notas de clase (previamente distribuidas) y complementado
con trabajos practicos y/o aplicados, los cuales usan y refuerzan los conceptos previamente estudiados en el
Ccurso.

CONTENIDO
I. Ecuaciones de Regresion Aparentemente no Relacionadas
Especificacion del modelo general
Estimacion con matriz de varianza conocida
Estimacion con matriz de varianza no conocida
Prueba sobre existencia de correlaciéon contemporanea
Restricciones lineales sobre los coeficientes

Il. Ecuaciones Simultaneas
A. Especificacion e Identificacion en Modelos de Ecuaciones Simultaneas
Modelo de ecuaciones simultaneas y supuestos
Consecuencias de la estimacion MCO sobre los pardmetros de las ecuaciones estructurales
Ecuaciones de forma reducida y su estimacion
Identificacion:
Condicién de Orden
Condicion de Rango
Condiciones Necesarias y Suficientes
B. Estimacion e Inferencia en Sistemas de Ecuaciones Simultaneas
Métodos tradicionales de estimacion:
Ecuacién simple o métodos de informacién limitada
Minimos Cuadrados Indirectos
Variables Instrumentales
Minimos Cuadrados en Dos Etapas
Méxima Verosimilitud con Informacién Limitada
Sistemas 0 métodos de Informacion Completa
Minimos Cuadrados en Tres Etapas
Maxima Verosimilitud con informacién Completa



Comparacion de los diferentes Métodos
Pruebas de Exogeneidad (simultaneidad) y especificacién
Generalizaciones

lll. Modelos Estadisticos para Series de Tiempo
A. Conceptos

Definicion y objetivos del anélisis de series de tiempo - Ejemplos

Enfoques para el andlisis de Series de Tiempo

Proceso estocastico

Estacionariedad débil y estacionariedad fuerte

Funciones de autocovarianza y autocorrelacion

Funcion de autocorrelacién parcial

Proceso ruido blanco

Estimacion de la media , la autocovarianza y la autocorrelacién
Media muestral, Funciones de autocovarianza y autocorrelaciéon muestral

Series no estacionarias

Estabilizacién de varianza

Eliminacion de tendencia

Fluctuaciones estacionales

B. Modelos de Series de Tiempo Estacionarias

Modelo autorregresivo:
Modelo autorregresivo de primer orden
Restricciones sobre los parametros autorregresivos: condicién de estacionariedad
Caracteristicas especiales del proceso AR(p)
Lectura y discusion AR(2)

Modelo de Media Movil:
Modelo de media mévil de primer orden
Restricciones sobre los parametros de media mévil: condicién de invertibilidad
Modelo de media movil de segundo orden
Caracteristicas especiales de un proceso MA
Modelo de media movil de orden q

Dualidad AR - MA

Modelos Mixtos
ARMA(1,1)
Restricciones sobre los parametros del modelo mixto
Caracteristicas especiales de un modelo ARMA(1,1)
Modelos ARMA de érdenes mayores

Modelos Estacionales multiplicativos

Modelos Integrados
ARIMAQ,d,q)



C. Metodologia Univariada de Series de Tiempo de Box-Jenkins
Identificacién
Funci6n de Autocorrelacion (ACF) del modelo ARIMA
Funcion de Autocorrelacién Parcial (PACF) del modelo ARIMA
Funciones ACF y PACF de modelos estacionales
Estimacion y diagnéstico
Maxima verosimilitud
Anadlisis de estacionariedad
Anélisis de residuales
Pronéstico
Minimo Error Cuadratico Medio
Intervalos de Prondstico
D. Analisis de Intervencién
Modelos de Intenencion
Identificacién y estimacion
E. Modelos de Funcién de Transferencia
Conceptos Generales
Modelos Especiales (Pruebas de Causalidad)
Identificacbn de modelos de Transferencia
Funciones de Croscorrelacion y Croscovarianza
Croscorrelacion y Croscovarianza Muéstrales
Identificacién usando la funcién de Croscorrelacion
Estimacion de Modelos de Tranderencia
Chequeo de Diagnostico
Pronéstico Usando Modelos de Transferencia

IV. Manejo econométrico con variables no estacionarias
Descripcion de tipos de variables
Raiz unitaria como tendencia estocastica
Definicion de integrabilidad
Raiz unitaria y orden de integracion
Caracterizacion de las variables 1(0) e I(1) segun Engle-Granger
Tendencias estocasticas vs. deterministas
Regresion entre procesos no estacionarios
Procedimiento incorrecto de eliminacidon de la tendencia en variables integradas
Implicaciones de las tendencias estocasticas en la politica economica
A. Pruebas sobre existencia de raiz unitaria
1.Considerando bajo la nula existencia de raiz unitaria:
Pruebas sobre procesos AR(1): Dickey-Fuller (DF)
Modelo sin componente determinista
Modelo con constante
Modelo con constante y tendencia

(&



Pruebas sobre modelos autorregresivos de orden superior DF aumentado (ADF)
Comentario sobre pruebas en series con estructura MA
Prueba sobre existencia de K raicesDickey - Pantula
Correccion no paramétrica de la prueba ADF dePhillips-Perron (Lectura)
2.Considerando bajo la nula estacionariedad
Prueba de Kwiatkowski, Phillips, Schmidt yShin
3.Considerando cambios estructurales: Prueba de Perron
B. Estacionariedad y cointegracion
Cointegracion
Cointegracién y el modelo de correccién de errores
Teorema de Representacion de Granger
Estimacion de modelos de correccién de errores:
Bietapica deEngle- Granger
Directa
Pruebas de cointegracion sobre los residuos
Estadistico DW
Pruebas tipo DF y ADF:Engle- Yoo
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REGLAS DE EVALUACION

Primer Parcial 20%
Segundo Parcial 20%
Tareas y Quices sorpresa 35%
Examen Final 25%

Todos los Talleres y unicamente ellos cuentan por igual para la calificacion final de la asignatura TALLER DE
ECONOMETRIA Il (c6digo 31224).

ALFABETO GRIEGO

Contiene: Conjunto de caracteres para el

griego clasico y moderno.

A  ALFA ol alfa

B BETA B beta

r GAMMA Y gamma
A DELTA d delta

E EPSILON € epsilon
Z ZETA C zeta

H ETA M eta

¢ THETA 0 theta

I IOTA L iota

K KAPPA K kappa
A LAMBDA A lambda
M MU n mu

N NU \Y un

B XY g Xy

O OMICRON 0 omicron
I1 PI T pi

P RHO p rho

b SIGMA o sigma
¥ TAU T tau

. [PSILON Q ipsilon
P FI ) fi

X CHI e chi

O P psi

Q OMEGA 0] omega



1. Se obtuvieron los siguientes resultados :

Dependent Variable PIBK - Estimation by Least Squares
Annual Data From 1958:01 To 1972:01

Centered R**2 0.990013 R Bar **2 0.988348

Standard Error of Estimate 1496.619696 Sum of Squared Residuals 26878446.172

Regression F(2,12) 594.7571 Significance Level of F 0.00000000

Durbin-Watson Statistic 0.972644 Q(3-0) 5.693111
Significance Level of Q 0.12753401

Jarque-Bera stat. 12.450025 White stat. No-Cross terms 16.0512321

Variable Coeff Std Error T-Stat Signif

R o T B 0 0 0 0 0 o O CR U VR R SR SV P TR T e 1

1. Constant -32137.36736  2993.35091 -10.73625 0.00000017

2. INGLAB 2.44061 6.12533 0.39845 0.69729980

3. INGCAP 0.34403 0.03895 8.83342 0.00000134

Dependent Variable LPIBK - Estimation by Least Squares

Centered R**2 0.982447 R Bar **2 0.979522

Standard Error of Estimate 0.08103724 Sum of Sguared Residuals 0.0788044120

Regression F(2,12) 335.8295 Significance Level of F 0.00000000

Durbin-Watson Statistic 1.298078 Q(3-0) 3.468943
Significance Level of Q 0.3248124

Jarque-Bera stat. 0.460123 White stat. No-Cross terms 0.6512321

Variable Coeff std Error T=8Stat Signif
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1. Constant -8.400993748 2.717712692 -3.09120 0.00934148

2. LINGLAB 0.673103393 0.153143585 4.39524 0.00087264

3. LINGCAP 1.181609557 0.302036902 3.91214 0.00206426

donde PIBK es el Producto Interno Bruto en términos reales, INGLAB es el ingreso laboral, INGCAP el
ingreso por Capital en términos reales, y el prefijo L indica el logaritmo de cada serie; para los siguientes

modelos :
PIBK, = B, + B,INGLAB, + B,INGCAP, + u,

In(PIBK), = @, + a, In(INGLAB), + a, In(INGCAP), +w,

Son 31 y ﬁz cada uno estadisticamente significativo ?
Son estadisticamente diferentes de uno ?

Soportan los datos la hipétesis de que S, = B, =07?
Pruebe la hipétesis de que a, = a, =0 ?

Cual modelo preferiria usted ? Porqué ?
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2. Si se ha estimado el modelo : ¥, =2,69 -047.X,
donde Y; es el consumo de café en libras y X; es el precio en pesos por libra. Como cambian las
estimaciones de los coeficientes si se cambia a X; por Z; el precio en centavos por kilogramo.

3. De la Encuesta Nacional de Hogares de septiembre de 1988 en Bogota se estimo :
Ln(ingreso)=8.5037 - 0.2121(genero)+0.0863(afios educ.)+0.0629(edad)-0.0005(edad)’

(0.000) (0.0001) (0.0001) (0.0001) (0.0001)
R? = 0.4374. Nimero de casos:3125 (valores criticos de significancia, P-valores, entre paréntesis)
Cual es la elasticidad del ingreso a la escolaridad ? y a la educacion ?

4., Con propésitos pedagégicos Hanushek y Jackson estiman el siguiente modelo:
C,=08,4++ B.PIB, + 8,D,+ s, (D)
Donde C, = Gasto en Consumo Privado , PIB = Producto Interno Bruto, y D = Gasto Nacional en Defensa,

¢l objetivo del analisis inicia por estudiar el efecto del gasto en defensa sobre otros gastos en la economia.

2

Postulandoque 0 ;| = o s (PIB,)?,ellos transforman (1) y estiman:

L, I PIB, » B, 11 PIB Y& B, P 0, IPIB J+u P18,
Los resultados empiricos basados en los datos de 1946-1975 fueron los siguientes (errores estandar en

paréntesis):
g, = 26149 % 0.6248 PR, - 0.43%58D ,
(2.9 3 ¢ .0066) (0 .0 736) B * =« 6,099
C,!PIB, = 2592(1/PIB,)+ 6246 - 0.4315(D,/ PIB,)
(2.22) (0.0068) (0.0597) R?=10875

a. Que supuesto hacen los autores sobre la naturaleza de la heterocedasticidad? Puede usted justificarlo?
b. compare los resultados de las dos regresiones. Mejora los resultados la transformacion, esto es, reduce los

errores estandar estimados? Porque si o porque no?
c. Puede usted compara los dos R* ? Porque si o porque no? (dyuda: Examine las variables dependientes)



EVALUACION PRELIMINAR ECONOMETRIA I

ESTADISTICA Y PROBABILIDAD :
9 g ™ 1 10
1. Cuanto vale 2(}1 -Y),donde ¥ -BZY,. ?.

A S
2. Aquéesigual A=[——e ? 2l
q g jo' el

3. Enuncie dos ejemplos de Variables Aleatorias Cualitativas y dos Cuantitativas.
4. Enumere y de la formula de célculo para dos medidas de Centralidad y dos de
Dispersién.

n n-1 n n-1

5. COV(X,Y) es : a) %i(x,.z) b) %2 (XX) o) - 1)

2, (X.1)

*

Que relacion existe entre las distribuciones de probabilidad “normal, “ji-cuadrado”, una

“Fyla“t"?

Mencione dos (2) o0 mas métodos de estimacion estadistica de parametros.

En pocas palabras, como caracteriza un estimador insesgado y uno eficiente ?

. Cémo se puede caracteriza un estimador consistente ?

0 Existe alguna diferencia entre Estimador, Estimacion y Estadistica ? Si existe,

explique brevemente.

11. Podria Construir un intervalo (tedrico) del 98% de confianza para la media de una
distribucién normal ?.

12. Piensa que existe alguna relacion entre intervalo de confianza y una prueba de
hipotesis a dos colas, por ejemplo sobre el parametro : media de ingresos mensuales
de la poblacion econdémicamente activa, en la ciudad de Santafé de Bogota, durante
el mes de octubre de 1993 ?.

13. Que es una prueba de Razén de Verosimilitud ?

14. Qué es una prueba de Hipotesis Uniformemente mas Potente ?.

e

ALGEBRA MATRICIAL :

1. Qué es una combinacion lineal de escalares ? de vectores ?
2. Que significa independencia lineal ?
3. Sean A y B dos matrices, cada una de tamafio m x n, es siempre cierto que :

AB=BA
4. Como se define la traza de A y/o B.
3 35 B
5. Como evaluaria el determinantede 4=(-2 3 0].
I} a9 5§

6. Evalué lainversade A, A™.

7. Es la matriz A anterior de rango completo ?.

8. Que es una forma cuadratica ?

9. Cémo se puede caracterizar una matriz definida positiva ?.

10. Si conoce los k valores propios de una matriz kxK, como podria evaluar su
determinante ? podria hacer algo similar para su traza ?

11. Como se usan los valores propios para detectar multicolinealidad ?

12. Qué es la Norma euclidiana de un Vector ? y de un escalar ?

13. Que es una matriz Idempotente ? Cual es su rango ? La matriz identidad es
idempotente ?



