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Introduccion y descripcion general del curso

El curso presentard al estudiante algunas de las técnicas de ciencias de datos mas
importantes en el analisis. Se comenzarda mostrando la explosion de datos que el mundo
actual vive a causa de las nuevas tecnologias de la informacion y las comunicaciones. Nos
comenzaremos preguntando ¢cuando hay un problema de Big Data? ¢Cuales son los
limites y posibilidades de aplicacion de Big Data? ¢Cuales son los efectos de esta
revolucién en la privacidad y normas sobre proteccion de datos personales? ¢Qué
tecnologias son necesarias para el desarrollo de analisis de grandes datos? Luego
estudiaremos los métodos para la analitica de datos, con el fin de comenzar con la
exploracién y andlisis de datos con el paquete estadistico R. Finalizaremos con los
métodos avanzados para la analitica de datos.

A lo largo del curso los estudiantes desarrollaran laboratorios en clase que les permita
poner en practica los conceptos aprendidos.

. Objetivos de la materia

El curso tiene por objetivo brindar a los estudiantes nuevas herramientas y métodos para la
analitica de grandes datos. Al final del curso los estudiantes sabran identificar y diferenciar
los conceptos de machine learning, data mining, analitica predictiva y econometria. A su
vez, podran entender los diferentes tipos de estructuras de datos para proponer buenos
métodos de andlisis y visualizacion de informacion. Con respecto al entorno computacional,
los estudiantes conoceran del hardware y software mas usados para trabajar grandes
volumenes de informacion.
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4. Organizacion del curso
El curso esté dividido en cuatro partes.

Parte 1. Introduccion a la analitica en el contexto del Big Data.
Introduccién al programa.
Laboratorio 1. Exploracion de datos.
¢,Cuando hay un problema de Big Data?
e Letouzé (2015)
e Manyika (2011)
e Manske (2016)
Instrucciones para el proyecto final.

Parte 2. Entorno informatico en la era del Big Data.
Hardware.
Sistemas distribuidos.
Herramientas analiticas.
e Dean (2014). Capitulos 1,2y 3

Parte 3. Entorno a los datos.
Método para la analitica de datos.
e DSBDA (2015). Capitulo 2.
Tipos y calidad de datos.
Introduccién al paquete estadistico R.
e Kabacoff (2015). Capitulos 1y 2.
e James (2015). Pp. 42 — 49.
Exploracién y analisis de datos con R.

e Kabacoff (2015). Capitulo 7.
Métodos estadisticos para la evaluacién
e DSBDA (2015). pp. 101 — 114.
Laboratorio 2: Estadisticas descriptivas en R.

Técnicas de visualizacion de informacion.
e Borner (2015). Pp 44 — 65.
Laboratorio 3: visualizando datos.

Parte 4. Método avanzado para la analitica de datos.
Método de regresion

e Kabacoff (2015). Capitulo 8 y 9.

e DSBDA (2015). Capitulo 6.

e Wooldridge (2003). Capitulo 17.
Laboratorio 4: Métodos de regresion
Andlisis espacial

e https://cran.r-project.org/doc/contrib/intro-spatial-rl.pdf
Laboratorio 5: Analisis espacial con R/ArcGis
Clusters (Métodos no supervisados de machine learning)




Laboratorio 6: Métodos de cluster
e Kabacoff (2015). Capitulo 16.*
Clasificacion (Métodos supervisados de machine learning)
Laboratorio 7: Métodos de clasificacion
e Kabacoff (2015). Capitulo 17.*
e James (2015). Capitulo 4.
Analisis de textos
Laboratorio 8: Andlisis de textos.

Presentacion de proyectos.

5. Metodologia

El profesor realizara en la primera mitad de la clase presentaciones en power point, que
son complementadas por lecturas y videos. En la medida que la sesion lo requiera se
presentaran videos que, por lo general, no tendrdn una duracién mayor a 5 minutos. En la
segunda mitad de la clase, el profesor guiara a los estudiantes en los laboratorios. Los
laboratorios son talleres, ejercicios, guias y casos practicos que permiten a los estudiantes
afianzar sus conocimientos. En otras palabras, el método es aprendiendo haciendo.

Los estudiantes deben preparar las clases con las lecturas asignadas para que resuelvan
sus dudas en clase.

El objetivo de los laboratorios es aterrizar la parte tedrica a la practica. Es por eso que se
recomienda a los estudiantes participar activamente de estos laboratorios

6. Competencias
Al final del curso, los estudiantes estaran en capacidad de:

Manejar la interfaz grafica de R.

Explorar las distintas herramientas que ofrece R para el analisis de datos.

Crear nuevas visualizaciones para el analisis de datos.

Aplicar distintos métodos de analitica de datos segun el tipo de problema y de
estructura de datos.

e. Entender los limites y posibilidades del Big Data.

apop

7. Criterios de evaluacién (Porcentajes de cada evaluacion)
La evaluacion del curso se basara en los siguientes criterios:
Laboratorios (8 laboratorios) (60%)

e Cada laboratorio tiene un peso de (7.5%)
Proyecto final (40%)




El proyecto final consistird en proponer una solucién al reto o problematica planteada por el

profesor el primer dia de la clase. Los criterios a tener en cuenta son los siguientes:

e Cumplimiento del ejercicio: Las propuestas deben responder a las preguntas
planteadas y/o proveer una solucion adecuada a la problemética descrita.

e Rigurosidad analitica: los estudiantes deberan presentar el modelo analitico
utilizado justificando su uso y explicando por qué es el mejor. Se debera tener en
cuenta los factores que puedan afectar las conclusiones, incluyendo variables que
no se tuvieron en cuenta pero que pueden influir en los resultados. Es importante,
tener en cuenta el nivel de significancia y la representatividad de los datos

utilizados.

¢ Innovacion: Las conclusiones deben ser novedosas y no repetir soluciones ya
implementadas.

e Presentacién de los resultados: Los resultados deben ser comprensibles incluso
para personas gque no sean especialistas en el manejo de datos. El proceso de
analisis debe ser claramente explicado asi como las conclusiones y las
implicaciones de éstas.

El proyecto se entregara el ultimo dia de clase y se debera presentar al profesor y a los
estudiantes en el salén de clase. El proyecto constara de un documento de no mas de 10
paginas y una presentaciéon de no mas de 10 slides. Tanto en la presentacién como en el
documento se debera describir la tematica seleccionada, los datos utilizados, la
metodologia planteada, los resultados encontrados y la solucion al reto o problema,

apoyandose de tablas, visualizaciones y demas herramientas vistas en clase.

8. Sistema de aproximacion de notas definitiva

Las notas se aproximaran a la centésima con la siguiente excepcion:
Nota final entre 2.90 y 2.99 se aproxima a 3.0 si el estudiante ha presentado y aprobado el
proyecto final.

Reclamos (articulo 62 y 63 del reglamento general de estudiantes de pregrado):

ART. 62. Todo estudiante que desee formular un reclamo sobre las calificaciones de
cualquier evaluacion o sobre la nota definitiva del curso debera dirigirlo por escrito y
debidamente sustentado al profesor responsable de la materia, dentro de los ocho (8) dias
habiles siguientes a aquel en que se 8 dan a conocer las calificaciones en cuestion. El
profesor dispone de diez (10) dias habiles para resolver el reclamo formulado; vencido el
término informara al estudiante la decision correspondiente.




ART. 63. Si el estudiante considera que la decision no corresponde a los criterios de
evaluacion, podra solicitar la designacién de un segundo calificador mediante un escrito
debidamente sustentado, dirigido al consejo de facultad, dentro de los ocho (8) dias habiles
siguientes al conocimiento de la decisién. Si el consejo encuentra fundada la solicitud,
procedera a designar, solamente para tal efecto, un segundo calificador cuya decision
debidamente sustentada sera definitiva e inmodificable. En ningun caso, el segundo
calificador podra desmejorar la nota inicialmente asignada por el profesor.

Fraude

Segun el articulo 109 del reglamento general de estudiantes de pregrado el fraude
académico y/o ayuda a cometer fraude son faltas disciplinarias sancionadas con una nota de
0.0 en la prueba en cuestion. En caso de desacuerdo o si se repite la falta se llevaré el caso
al Consejo de la Facultad de Economia para estudio.
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Ultimo dia para subir notas finales en banner: 29 de julio 2016




